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摘要：本文描述了基于特定事件的新闻报道和微博在话题层面的对比研究。首先利用 LDA 话题模型抽取

两种媒体上关于特定事件的话题，然后提出了话题关注度、差异度、演化度的定义和计算公式，改进了不

同媒体话题差异度的计算方法，最后，选取金正日去世和小悦悦事件，进行实验对比与分析，结果显示，

关于同一事件 1）微博上评论性话题较多，话题关注度值比较接近；新闻报道上事实性话题较多，话题关

注度值差异较大 2）微博与新闻报道对评论性话题词汇差异度大，事实性话题词汇差异度小 3）微博上评

论性话题持续时间较长，内容变化较少；新闻报道上事实性话题持续时间较长，内容变化较少。 
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Abstract: This work contrastively researches on topics of specific events from microblog and news media. Firstly, 

we used LDA to extract topics from the two media, and then defined three indexes: attention factor, diversity 

factor and evolution factor, and proposed an improved method of calculating discrepancy of topics from different 

media. Finally, we chose event of xiaoyueyue and the death of Kim Jong Il to have contrast experiments and 

analysis. The experiments have shown: 1) There are more critical topics appearing on microblog with close 

attention factors rather than news media where factual topics take a high proportion and their attention factors 

vary a lot. 2) On both microblog and news media, diversity factor of words used in the critical topics are bigger 

than those in factual topics. 3) On microblog, critical topics last longer while their content hardly changes; 

however, it is the factual topics that have same behavior on news media. 
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1  引言 

现代社会科技发达，传播媒体在人们获取信息的过程中扮演着非常重要的角色。新闻、报刊

这样的传统媒体具有信息量大、客观性内容多、不够即时等特点，是过去人们获取信息的唯一途

径。随着科技进步，web2.0 时代的到来，博客、论坛、微博客等新型媒体已成为人们青睐的途

径，与传统媒体相比，它单篇信息量小，更多地表达了网友自己的观点，互动性强，即时性强。

对比新型媒体与传统媒体的研究工作基本上处于新闻工作者的感性认识阶段。因此，利用话题模
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型对两种媒体的内容进行自动分析，研究同一事件两种媒体的话题对比，审视两种媒体的差异具

有重要的现实意义。 

本文主要研究以下三个主要问题： 

1） 关于特定事件，微博话题与新闻报道话题有什么不同？关注点有哪些不同？ 

2） 相同话题在两种媒体上词汇有哪些差异？ 

3） 相同话题在微博与新闻媒体上随时间的变化有何不同？ 

为了解决以上 3 个问题，本文提出了衡量话题的三个指标：关注度，差异度和演化度。根据

量化的数据研究两种媒体对同一事件的的内容差异。 

本文的主要工作包括三个方面。首先，利用话题模型LDA 对特定事件的语料建模，挖掘出

该事件在两种媒体下被讨论的热点话题；然后定义话题的关注度，差异度和演化度，并分别给出

它们的计算方法；最后，选取两个特定事件，给出两种媒体对同一事件不同的关注度，话题内容

上的差异度，以及单个话题的内容演化。 

本文的组织结构如下：第二部分介绍相关的工作，第三部分是研究方法的描述，第四部分是

实验结果和分析，第五部分为结论及展望。 

2  相关工作 

目前，基于微博与新闻报道话题的抽取主要采用 LDA 模型[1]以及其扩展[2-3]。LDA 是无

监督学习方法，不需要训练数据，已在新闻报道的话题抽取中有广泛应用。Hong[4]采用了LDA 

模型对 Twitter 上的话题进行抽取[4]，证明 LDA 方法在微博话题抽取中也是可行的。Zhao[5]使

用了 Twitter-LDA 模型，考虑到每篇微博的字数较少，这一模型融入了作者信息，将同一作者

的微博合并为一篇文档，同时模型也融入了背景词信息，并设置了变量控制一个词是来源

于背景词还是话题词。也有研究者利用了微博中 tag，表情作为标签 ,使用半监督的

Labeled-LDA[6-7]，很好地利用了微博的特点。 

最近，有不少研究者提出了各种特征，对微博与新闻报道上的话题进行研究。Zhao[5]比较

了Twitter 和New York Times 上话题的类别与类型，将话题分为事件型、实体型、持续型三个类

型，从分布、内容、覆盖程度、转发程度等方面比较话题在两种媒体上的区别。Ramage[6]将话

题分为物质类、状态类、风格类、社交类四种加以阐述，从整体上分析了四种类型话题的强度差

异，还对比了两个用户(w3c 和 Oprah)的微博上四种类型话题的强度与内容差异。还有不少研究

者针对特定事件分析微博话题[8-9]。Qu[8]分析了玉树地震后的微博内容，力图找出灾难后人们

主要谈论什么话题，不同类型的话题的发送与转发行为是否不同，以及它们是如何传播的。研究

发现灾难后人们关注的重点是发表观点、描述事件、捐赠默哀等话题。不同类型的话题的发送与

转发行为也不同，事件刚发生时往往是描述事件居多，随着时间的推移，人们更多关注灾后重建，

并在哀悼日发送表达感情的内容。研究还发现人们更乐意转发介绍救灾行动和事件情况的内容，

从转发的平均深度来看，也是行动类内容最多。 

本文和[5]的研究目的相同，区别是选取了特定事件的话题进行两种媒体的分析对比，提出

了话题的关注度、差异度和演化度计算方法。本文与[8]的不同之处使用了话题模型进行话题的

抽取，以及分析了特定事件在微博和新闻报道上的话题，主要对两种媒体在话题层次上进行对比。 

3  研究方法 



本文从话题层面对微博与新闻媒体进行对比研究。首先针对特定事件，挖掘两种媒体上的

语料；然后对两种语料应用 LDA 建模，挖掘潜在话题；接下来对两种媒体上的话题进行关注度

计算，对比两种媒体不同的话题关注。然后研究两种媒体相同话题在词汇与语义上的差异度。最

后通过演化度来观察两种媒体上的话题随时间的变化趋势。 

在本文中，我们主要讨论两种不同话题： 

1） 评论性话题：人们对某一现象或实体的评论，如呼吁停止冷淡，对道德现状的鞭笞，

用俚语调侃独裁者等等。 

2） 事实性话题：对客观事实的描述，如对目击者的采访，对病情的进展报道，对各界

悼念的报道等等 

3.1  话题建模 

LDA 模型是一个生成概率模型，是三层的变参数层次贝叶斯模型，首先假设词由话题的概

率分布混合产生，而每个话题是在词汇表上的一个多项式分布；其次假设文档是潜在话题的概率

分布的混合；最后针对每个文档从Dirichlet 分布中抽样产生该文档包含的话题比例，结合话题和

词的概率分布生成该文档中的每一个词汇。本文对两个事件在两种媒体上的语料集按时间先离散

建模，得到事件在两种媒体下，各时间段的多个话题结果。 

表 1 文中使用到的符号 

符号 符号的描述 

𝛼 LDA 模型的Dirichlet 先验参数，表示文档-话题分布的先验 

𝛽 LDA 模型的Dirichlet 先验参数，表示话题-词分布的先验 

𝐾 话题个数 

𝑉 词汇表 

𝑑 文档 

𝑧 话题 

𝜃𝑑 文档 d 上的话题分布 

𝑝𝑧 话题 z 上的词汇分布 

𝐴𝐹(𝑧) 话题 z 的关注度 

𝐷𝐹(𝑧) 话题 z 的差异度 

𝐸𝐹(𝑧) 话题 z 的演化度 

3.2  话题关注度计算 

话题的关注度是衡量该话题被谈论的程度，即在新闻报道或微博中该话题所占的比例。LDA

建模后可以得到话题在各文档中的强度分布。但是一篇只有几个字或几十个字的微博，经过分词、

去除停用词等处理之后，剩下的有效词数很少。实验中我们发现有的微博的有效词语可能只有一

个，当这个词语被分给某话题后，该话题的强度为 1。故而对不同的文档字数，赋予不同的权值，

从而使计算上更具科学性。我们定义话题z在某天的强度为 

s(z) = ∑ 𝜃𝑑𝑖,𝑧𝜑𝑑𝑖𝑑𝑖∈𝐷   (1) 

其中D为当日的文档（新闻报道、微博）全集，θ是话题在文档上的分布，𝜑根据文档字数多

少而确定的权值。这个强度的指标衡量了一个话题在某日在所有文档中的关注度。在不同媒体间

进行比较时，我们定义话题z的关注度AF(attention factor)的计算公式为强度归一化的值： 



𝐴𝐹(𝑧) =
s(𝑧)

∑ s(𝑧𝑖)𝑧𝑖∈𝑇
  (2) 

其中T是当日的话题全集。 

3.3 话题差异度计算 

话题的差异度是衡量新闻媒体与微博上相同话题的差异度，用话题词汇分布的距离来计算。

话题距离通常采用 JS 距离来计算，但对于本文的研究语料，如果直接使用 JS 距离，其效果较差。

这是由于两种媒体本身用词的差异。如微博上人们可能会使用一些较为口语化的词汇，而新闻报

道上可能更多地使用较为正式和官方的词汇。事实上，LDA 建模后，每个话题表示为具有相同

语义的词汇集合。定义话题的词汇表示： 

考察词在话题z上的分布pz，若对于某词w，有pz(w) > 𝜉，ξ为阈值，则认为w是话题z的词

汇，记作w ≺ z。记话题z的词汇集为 

D(z) = {w|w ≺ z,w ∈ V} 

其中V是词汇表。 

假设话题 z 在两种媒体上分别表现为话题z1和z2。定义它们词汇的交集与并集： 

交集𝑧1 ∩ 𝑧2 = D(z1) ∩ D(z2) 

并集𝑧1 ∪ 𝑧2 = D(z1) ∪ D(z2) 

从公式可以看出，交集表示两种媒体共有的词汇，并集包含了它们所有的词汇。共有词汇

数目越多，话题语义关系越接近，反之不同词汇数目越多，话题语义差异越大。定义词汇差异度

υ𝑧1,𝑧2为
|𝑧1∪𝑧2|−|𝑧1∩𝑧2|

|𝑧1∪𝑧2|
。JS 距离与词汇差异度值的取值均在(0,1)之间，用𝜆来控制词汇差异度值的

权重。定义话题z在两个媒体的差异度DF(diversity factor)的计算公式为： 

𝐷𝐹(𝑧) = (1 − 𝜆)JSdiv (pz1 ∥ pz2)+𝜆υ𝑧1,𝑧2  (3) 

其中JSdiv(pz1 ∥ pz2)是话题z1与z2的 JS 距离。 

3.4 话题演化度计算 

话题演化度是衡量同一媒体相同话题随时间的变化。由于LDA 的结果表征了话题在文档上

的分布，以及词汇在话题上的分布。在讨论话题演化度的时候，通过计算话题间的语义相似度来

表征，采用常用的 JS 距离（Jensen-Shannon divergence）来判断话题之间是否存在演化关系。之

所以不像上一节中对 JS 距离进行修正，是因为对于同一种媒体形式来说，它的词汇使用的差异

并不大。假设微博（新闻报道）上的某话题z，它在某时间段 t 表示为𝑧𝑡，词汇表𝑉𝑡的分布是p𝑧𝑡；

在时间段 t+1 上表示为𝑧𝑡+1，词汇表𝑉𝑡+1的分布是p𝑧𝑡+1。由于词汇表𝑉𝑡与𝑉𝑡+1是取自两个不同的

时间段，维度并不相同。故欲计算两个分布的距离之前须先统一维度，扩充词汇表。扩充方法参

照Chu[10]的方法：将两个词汇表合并，并置话题中未出现的词的分配次数为 0。则定义话题的

演化度EF(evolution factor)计算公式为两个分布的 JS 距离： 

𝐸𝐹(𝑧) = JSdiv(p𝑧𝑡 ∥ p𝑧𝑡+1) =
1

2
(KLdiv(p𝑧𝑡 ∥ m) + KLdiv(p𝑧𝑡+1 ∥ m))  (4) 



其中m =
1

2
(p𝑧𝑡 + p𝑧𝑡+1) 

4  实验结果与分析 

本文主要针对微博与新闻报道上特定事件的话题进行多方面对比研究。有的事件由微博引

发，有的事件则是由新闻报道引起。针对不同类型的事件进行对比，可以更好地研究出两种媒体

形式的差异。我们选取了去年底两个比较有影响力的事件：小悦悦事件和金正日去世事件作为研

究的语料集。其中新闻报道部分均采用了新浪新闻下关于这两个事件的新闻报道全文的集合；微

博部分采用新浪微博提供的API 进行实时收集，直接使用“小悦悦”和“金正日”作为关键词进行检

索得到的微博、去除重复出现超过 20 次的微博、以及微博中所有的 hashtag。 

实验包括三个方面，一是在同一时间点上，研究两种媒体的话题关注度；二是通过公式(3)

计算话题差异度，研究相同话题在两种媒体上的词汇差异性；三是通过演化度的计算确定话题的

演化路径，研究话题随时间的变化，以及这种变化在两种媒体上有什么不同。 

4.1  实验数据 

实验数据分为四组：2011 年 10 月 17 日至 28 日关于小悦悦事件的微博 208601 条；同时间

段关于小悦悦事件的新闻报道 122 篇；2011 年 12 月 19 日至 31 日关于金正日去世事件的微博

339589 条；同时间段关于金正日去世事件的新闻报道 623 篇。以上语料均为全文，并过滤停用

词、hashtag。实验使用了开源的Gibbs Sampling[11]工具，话题个数K 设为 6，模型参数α，β

分别设置为 50/K 和 0.01。关注度计算中的权值φ的取值为：文档字数少于 2 时为 0.2，文档字数

在 3 到 5 之间为 0.45，文档字数在 6 到 9 之间为 0.6，文档字数大于 10 为 0.8。话题差异度计算

中，话题词汇表示的阈值ξ设为 0.4，距离式中的词汇差异度权值λ设为 0.3。标准 JS 距离的阈值

ηJS为 0.8，话题差异度的阈值ηDF为 0.64。 

4.2  话题关注度分析 

根据公式(2)分别计算两个事件微博和新闻话题的关注度。表 2，表 3 分别列出两个事件每

天的关注度最高的三个话题的 top3 话题词与关注度值。 

表 2 金正日去世事件两种媒体上每日关注度最高的三个话题(top3 话题词与关注度) 

  话题 2011/12/19 2011/12/20 2011/12/21 2011/12/22 2011/12/23 

微

博 

1 
全世界,日头,播

报,0.1896 

世界,民众,知

道,0.1887 

逝世,悼念,金日

成,0.1802 

金正恩,儿子,留

给,0.1956 

默哀,联合国,大

会,0.2034 

2 
卡扎菲,知道,萨达

姆,0.1792 

中国人,同志,悲

痛,0.1706 

领袖,知道,世

界,0.1738 

去世,哀悼,平

壤,0.1712 

金正恩,吊唁,政

府,0.18 

3 
逝世,领导人,最

高,0.1722 

中国,萨达姆,卡扎

菲,0.1696 

中国,生于,萨达

姆,0.1735 

完全,逝世,情

感,0.1701 

逝世,领导人,去

世,0.1774 

新

闻

报

1 
韩国,去世,消

息,0.2409 

韩国,表示,逝

世,0.2222 

吊唁,同志,中

国,0.2212 

表示,逝世,哀

悼,0.1852 

进行,社论,同

志,0.216 

2 逝世,最高,政 劳动党,委员会,最 韩国,政府,哀 日本,政府,关 金正恩,表示,领



道 府,0.193 高,0.2016 悼,0.1978 系,0.1837 导,0.202 

3 
日本,消息,已

经,0.182 

去世,美国,韩

国,0.1572 

半岛,平壤,表

示,0.192 

吊唁,平壤,领导

人,0.1675 

韩国,经济,中

国,0.1708 

 

 
话题 2011/12/24 2011/12/25 2011/12/26 2011/12/27 2011/12/28 

微

博 

1 
全世界,日头,今

天,0.2009 

领袖,全世界,上

身,0.1825 

喜鹊,默哀,哀

悼,0.1824 

逝世,喜鹊,去

世,0.1777 

直播,世界,将

军,0.1815 

2 
默哀,联合国,拒

绝,0.172 

海鲜,平壤,遗

愿,0.1806 

美国,秘密,世

界,0.1812 

金正恩,工作,媒

体,0.1768 

直播,平壤,灵

车,0.177 

3 
逝世,长白山,平

壤,0.1719 

默哀,去世,韩

国,0.1691 

金正恩,海鲜,金日

成,0.1701 

吊唁,金正恩,韩

国,0.1749 

中国,直播,去

世,0.1659 

新

闻

报

道 

1 
默哀,吊唁,表

示,0.23 

金正恩,最高,成

员,0.2167 

吊唁,韩国,表

示,0.2594 

吊唁,韩国,李

姬,0.2605 

举行,遗体,最

高,0.2184 

2 
国防,发展,接

受,0.1782 

平壤,已故,张

利,0.1889 

平壤,领导人,举

行,0.212 

金正恩,希望,会

见,0.2165 

纪念,哀悼,韩

国,0.1963 

3 
统一,韩国,认

为,0.1597 

吊唁,韩国,阶

层,0.1858 

金正恩,最高,大

会,0.1842 

平壤,逝世,统

一,0.1944 

告别,仪式,平

壤,0.1891 

 

 
话题 2011/12/29 2011/12/30 2011/12/31 

微

博 

1 
灵车,送别,今

天,0.1794 

博文,美国,评

论,0.1762 

塑像,纪念馆,发

表,0.1782 

2 
告别,遗体,仪

式,0.1735 

遗体,告别,仪

式,0.1717 

金正恩,最高,同

志,0.1698 

3 
去世,微博,中

国,0.1728 

金正恩,领导人,平

壤,0.1693 

中国,平壤,卡扎

菲,0.1667 

新

闻

报

道 

1 
金正恩,灵车,锦

绣,0.182 

韩国,进行,媒

体,0.2787 

最高,政府,进

行,0.1864 

2 
联合国,降半旗,领

导人,0.1805 

委员会,中央,劳动

党,0.2491 

决议,建设,中

央,0.1836 

3 
平壤,告别,纪

念,0.1748 

金正恩,最高,领导

人,0.1891 

领导,政治局,委员

会,0.1826 

 

表 3 小悦悦事件两种媒体上每日关注度最高的三个话题(top3 话题词与关注度) 

 
话题 2011/10/17 2011/10/18 2011/10/19 2011/10/20 2011/10/21 2011/10/22 

微

博 

1 
路人,漠视,司

机,0.1794 

帮助,身边,关

心,0.1768 

冷漠,帮助,良

心,0.1783 

冷漠,成都,良

心,0.1777 

一路走好,孩

子,天堂,0.187 

天堂,一路走

好,冷漠,0.2169 

2 
情况,婆婆,中

国人,0.1712 

希望,世界,社

会,0.1718 

社会,道德,中

国,0.1703 

生命,路人,正

义,0.1724 

天堂,世界,希

望,0.1787 

冷漠,事情,生

命,0.1708 



3 
危重,无奈,父

亲,0.1651 

良心,人性,冷

漠,0.1664 

路人,冷漠,社

会,0.1676 

社会,世界,人

性,0.1671 

冷漠,一路走

好,路人,0.1669 

司机,见死不

救,今天,0.1591 

新

闻

报

道 

1 
司机,肇事,医

院,0.2388 

陈贤妹,医院,

媒体,0.2083 

社会,医院,女

士,0.211 

医院,媒体,抢

救,0.2014 

医院,司机,情

况,0.253 

法律,社会,立

法,0.2111 

2 
金城,警方,男

子,0.194 

下午,阿姨,昨

日,0.1961 

司机,下午,媒

体,0.1963 

社会,道德,冷

漠,0.1897 

功能,出现,抢

救,0.2489 

见义勇为,行

为,规定,0.1944 

3 
阿姨,小孩,时

分,0.1672 

司机,肇事,妈

妈,0.1604 

道德,见死不

救,法律,0.1731 

见义勇为,人

员,奖励,0.1883 

父母,社会,道

德,0.1877 

道德,网友,问

题,0.1821 

 

 
话题 2011/10/23 2011/10/24 2011/10/25 2011/10/26 2011/10/27 2011/10/28 

微

博 

1 
冷漠 ,天堂 ,一

路走好,0.179 

冷漠 ,路人 ,天

堂,0.1896 

父母 ,责任 ,可

怜,0.1829 

冷漠 ,事情 ,世

界,0.1822 

冷漠 ,拒绝 ,天

堂,0.1841 

希望 ,中国人 ,今

天,0.1713 

2 
希望 ,世界 ,事

情,0.1762 

事情 , 见死不

救,老人,0.1749 

冷漠 ,路人 ,天

堂,0.167 

关注 ,媒体 ,希

望,0.1787 

社会 ,中国 ,司

机,0.1799 

孩 子 , 可 怜 , 路

人,0.171 

3 
司机 ,谴责 ,关

注,0.1658 

中国人 ,问题 ,

人性,0.1703 

问题 ,媒体 ,诡

异,0.1662 

司机 ,天堂 ,路

人,0.1681 

父母 ,失踪 ,出

现,0.1708 

冷 漠 , 道 德 , 社

会,0.167 

新

闻

报

道 

1 
城内 ,金城 ,进

行,0.2768 

温暖 ,活动 ,广

东省,0.3487 

律师 ,警方 ,知

情人,0.2119 

警方 ,司机 ,肇

事,0.3117 

法律 ,官员 ,保

护,0.2216 

法律,层面,见义勇

为,0.2339 

2 
冷漠 ,市民 ,唤

醒,0.224 

见义勇为 , 发

展,建设,0.1879 

昨日 ,批捕 ,嫌

疑人,0.2045 

赵晓毛 ,西安 ,

男子,0.2383 

社会 ,讨论 ,冷

漠,0.1955 

问 题 , 社 会 , 道

德,0.1935 

3 
市场 ,五金 ,小

孩,0.1501 

法律 ,道德 ,父

母,0.136 

胡军 ,死亡 ,罪

名,0.1747 

路人 ,道德 ,接

受,0.1355 

中国 ,受访者 ,

政府,0.1737 

全国人大常委会,

昨天,公德,0.1613 

 

从结果可以看出，微博上的话题，人们谈论的较多的是评论性话题。如小悦悦事件中，人

们纷纷呼吁要停止冷漠，以及强烈谴责路人的这种见死不救的行为；金正日去世事件中，人们纷

纷表示悼念，以及表示他是中国人民的朋友。而对事实性话题，如小悦悦事件中政府援助问题，

以及金正日去世事件中外国的表态和事件造成的经济影响这样的话题的关注度则相对较小。而对

于新闻报道上的话题，可以看到，基本上都是事实性话题，如小悦悦事件中对小悦悦病情的介绍，

政府出台保障政策等等，金正日去世事件中外国的悼念与表态，发布讣文信息等等。诸如小悦悦

事件中对道德的反思，金正日去世事件中对金正日独裁事实的批判等没有出现在新闻报道中，小

悦悦事件中的保护见义勇为和金正日去世事件中的与中国关系都排在靠后的位置。 

两者各有一些独有话题，微博中独有的话题是关于金正日的俚语，新闻报道是对平壤实况

的介绍。这样的独有话题也反映了两种媒体各自的特点，即，微博人们可以随意戏谑，新闻报道

更乐于展现事件的实况。 

从以上结果可以看出，微博主要谈论的内容对现象或人的评论，而新闻报道更侧重于客观

事实，基本上处于大体上相反的局面。这也正说明了微博作为一种新兴媒体，它可以使广大网民

直抒胸臆，参与度远远高过新闻报道。网民从新闻报道中被动接受客观信息，而在微博中表达自

己的主观倾向。 

从两者的关注度值来看，微博上的话题关注度差异远不及新闻报道上的差异。即使将话题



数定在 6，新闻报道上强度较大的话题的关注度都超过了 1/5，最少的仅有 1/8 左右。而且对于

相类似的话题，在不同时间上的关注度波动很大。反观微博上，6 个话题的相对强度均在 1/6 上

下。说明微博上的话题本身的区别没有新闻报道上那么明显。 

4.3 话题差异度分析 

首先通过对比实验验证本文提出公式(3)的有效性。我们对两个事件每天抽出的话题进行人

工比对，用公式(3)分别计算两种媒体上每天的任两个话题之间的差异度，通过阈值确定相同话

题，人工评判其准确性。以 JS 距离为 baseline，表 4 是两个事件的计算结果。 

表 4 应用 JS 距离与公式(3)计算结果 

金正日去世事件 Precision Recall F1 

Baseline(JS 距离) 0.6473 0.6855 0.6659 

差异度公式(3) 0.6875 0.7021 0.6947 

 

小悦悦事件 Precision Recall F1 

Baseline(JS 距离) 0.4286 0.5526 0.4828 

差异度公式(3) 0.5454 0.6316 0.5854 

 

可以看出，本文提出的公式(3)相比于直接使用 JS 距离，精度与召回率均有所提升。其中小

悦悦事件的提升较为明显。 

 

图 1 差异度计算公式(3)的阈值-F 值曲线 

通过图 1 实验，公式(3)定义的差异度的阈值设为 0.64 时 F值较高。将低于这一阈值的话题

定为相同话题，以便于后续对相同话题进行差异度分析。 

差异度分析将主要侧重于对相同话题在不同媒体上的词汇差异进行分析。我们选取金正日去

世事件第 2 日和小悦悦事件第 4 日的各 3 组相同话题，观察它们的差异度： 

表 5 两种媒体上 6 组相同话题的话题词对比 



事件 话题 媒体 话题词 
公式(3) 

差异度 

Baseline 

差异度 

金

正

日

去

世 

相同

话题1 

微博 去世,韩国,逝世,哀悼,表示,美国,政府,时代,日本,关注 
0.4286 0.6074 

新闻报道 韩国,表示,逝世,半岛,美国,总统,日本,稳定,政府,消息 

相同

话题2 

微博 逝世,领导人,消息,经济,最高,去世,遗产,影响,平壤,华盛顿 
0.4991 0.7131 

新闻报道 去世,美国,韩国,权力,经济,进行,问题,领导人,发生,军方 

相同

话题3 

微博 金正恩,全世界,日头,领袖,生活,国度,独裁者,金日成,媒体,历史 
0.6114 0.7325 

新闻报道 金正恩,接班人,父亲,军事,委员长,媒体,国际,工作,成为,电影 

小

悦

悦 

相同

话题1 

微博 道德,法律,问题,帮助,社会,中国人,老人,援助,提供,最后 
0.5400 0.7714 

新闻报道 社会,道德,冷漠,陈贤妹,建议,主任,广东省,行为,好人,政府 

相同

话题2 

微博 见义勇为,保护,立法,见死不救,见义勇为者,法律,行为,诬陷,责任,惩罚 
0.5652 0.7764 

新闻报道 网友,香港,责任,出现,代表,见死不救,司机,保护,生命,问题 

相同

话题3 

微博 社会,世界,人性,爱心,希望,良知,媒体,悲剧,温暖,善良 
0.6241 0.8188 

新闻报道 法律,路人,父母,救助,最高,美国,好事,律师,希望,事情 

由公式(3)知，差异度越接近于阈值，则语义的差异越明显。从表 5 中可以看出事实性话题，

如外国悼念情况、经济影响情况、政府保障老人这样的话题，两种媒体的差异度相对较小，故词

汇上的相似度较大。 

两种媒体在外国悼念这一话题在语义上高度相似，基本都表达了韩国、美国、日本三个大国

的表态，略有不同的是微博上的谈到的表态以韩国方面的哀悼为主，而新闻报道上更强调美日基

本保持半岛稳定。 

在独裁这一话题上，两种媒体都谈到了金正恩，但是从词汇上看，差异较大，微博上主要讲

的是独裁问题，是对金家三代领导人世袭的一种讽刺性的评价，而新闻报道上则主要谈到了金正

恩接班的问题。 

从以上的结果可以看出，从内容上看，越是事实性话题，两种媒体的差异度就越小，而越是

评论性话题，两种媒体的差异度越大。 

4.4 话题演化度分析 

差异度着重研究同一时间点上两种媒体间的用词差异，而演化度则着重于研究话题在整个时

间段的趋势变化在两种媒体上有什么不同。 

我们通过计算相邻时间各话题间的演化度，得到话题的演化路径。在小悦悦事件中，我们选

取“道德”这一评论性话题，观察这一话题在两种媒体上随时间的变化： 

 

图 2 小悦悦事件中“道德”话题在两种媒体上随时间的变化（前 4 个话题词） 

17日 → 18日 → 19日 → 20日 → 21日 → 22日 → 23日 → 24日 → 25日 → 26日 → 27日 → 28日

道德 社会 社会 道德 道德 社会 社会 社会 社会 道德 道德 冷漠
老人 道德 道德 法律 中国 中国 道德 道德 道德 中国 问题 道德
冷漠 问题 中国 问题 社会 道德 悲剧 法律 中国 中国人 世界 社会
冷血 法律 问题 帮助 中国人 良心 问题 良知 中国人 良知 悲剧 中国

陈贤妹 孩子 道德 社会 父母 道德 社会 法律 道德 路人 道德 问题
道德 网友 见死不救 道德 社会 网友 道德 道德 法律 道德 老百姓 社会
拾荒 女士 法律 冷漠 道德 问题 建设 父母 路人 接受 行为 道德
良心 道德 进行 陈贤妹 良知 社会 文化 行为 社会 见死不救 问题 工作

微博

新闻
报道

→→→→→→

→ → → → →

→→→→→

→ → → → → →



从上图可以看出，在整个时间段内，在微博上人们讨论的道德话题基本都围绕在对中国现今

社会的道德问题各抒己见，着重谴责现在的中国社会缺少道德与良知。主要是谈论核心点在整个

时间段上的变化不大。反观新闻报道上的道德话题，从高频词不断变化就可以看出，话题的着重

点随着时间呈现一定的变化。如 19 日政府开会讨论见死不救的问题，18 日和 22 日均是对网友

热议道德问题的报道，而 23 日又提到了政府提倡的道德文化建设，27 日又提到了对老百姓行为

的讨论。整个时间段上关于道德的内容变化较大。 

对于金正日去世事件，我们考察“悼念”这一事实性话题。由表 5 可知，在事件的初期，“悼

念”话题在微博和新闻报道上的差异度是较小的，但是随着时间的变化，这一话题在两种媒体上

的着重点也在发生着变化。 

 

图 3 金正日去世事件中“悼念”话题在两种媒体上随时间的变化（前 4 个话题词） 

从演化图上可以看出，“悼念”话题在 30 日左右便趋于消亡。在 22 日前和 28 日后，微博和

新闻报道上讨论“悼念”的内容差别并不大。这主要是基于“悼念”是一个事实性话题。但是在 23-27

日这一时间段内，微博上讨论了安理会拒绝为金正日默哀，和平壤的喜鹊也为金正日“哀悼”，同

期的的新闻报道上未见相关内容。从讨论内容可以看出，微博上人们更乐于讨论一些较随意的内

容，特别是新闻报道为了宣传需要而不方便报道的内容。这也体现了微博话题的随意性。比较而

言，新闻报道则更侧重于客观事实。同时为了宣传需要，也会刻意隐去一些相关报道。 

5  结论与展望 

本文首先使用LDA 话题建模，发现两种媒体中隐含的话题。接着，使用三个指标——关注

度、差异度和演化度去研究评论性话题与事实性话题在两种媒体上的受关注程度、用词的差异和

演化趋势。根据两个特定事件的实验结果可以得到以下结论： 

1） 关于特定事件，两种媒体上的话题不完全相同。微博上评论性话题较多，且关注度较高，

新闻报道则是事实性话题较多，关注度较高。带有调侃性的话题(如金正日去世事件中的俚

语调侃)是微博上的特有话题，而纯粹描述事件进程的话题(如采访事发、病情恶化)是新闻

报道上的特有话题。同时，微博上的话题之间的关注度差异不大，但新闻报道上的话题的

关注度差异很大，即使是类似的话题，在不同时间的关注度波动也很大。 

2） 评论性话题在两种媒体中的用词差异较大，这也反映了网友在评论或发表看法时的用词与

新闻报道正规措词存在很大差异。而事实性话题在两种媒体中的词汇差异较小。如“独裁”

这样的评论性话题，微博上的重点词汇有“独裁者”，“国度”，“金日成”等，而新闻报道

上使用的词汇是“接班人”“委员长”等。而“哀悼”这样的事实性话题，两种媒体中的主

要词汇都集中在“逝世”，“哀悼”，“韩国”，“美国”，“表示”等，差异较小。 

19日 →20日→ 21日 → 22日 → 23日 → 24日 → 25日 → 26日 → 27日 →28日→ 29日 → 30日 →31日

逝世 去世 逝世 去世 默哀 默哀 默哀 喜鹊 逝世 平壤 联合国
领导人 韩国 悼念 哀悼 联合国 联合国 去世 默哀 喜鹊 灵车 葬礼
最高 逝世 金日成 平壤 大会 拒绝 韩国 哀悼 去世 民众 逝世
同志 哀悼 国内 表示 联大 安理会 联合国 逝世 哀悼 送别 降半旗

中央 韩国 韩国 吊唁 劳动党 默哀 吊唁 平壤 吊唁 告别 联合国 金正恩
逝世 表示 政府 平壤 哀悼 吊唁 韩国 领导人 韩国 仪式 降半旗 最高
金正恩 逝世 哀悼 领导人 强调 表示 阶层 举行 李姬 平壤 领导人 民众
哀悼 半岛 表示 金日成 团结 委员会 玄贞恩 追悼 玄贞恩 灵车 纽约 追悼

→ → → →

→

→

→ →

新闻
报道

→ → → → → → →

→ → → → → →微博 → → →



3） 微博上评论性话题，持续时间较长，话题内容随时间变化较小，事实性话题反之；新闻报

道事实性话题的持续时间较长，内容随时间变化较小，评论性话题反之。如“道德”这样

的评论性话题在微博上一直持续，且内容基本都是对道德沦丧的斥责，新闻报道上该话题

内容随时间一直有所变化；而“悼念”这样的事实性话题，在新闻报道上一直持续且内容

变化不大，但在微博上，内容随时间不断变化。 

今后的工作将考虑如何进一步更严谨地探索话题间的关联，从更多的角度去分析两种媒体

间话题的差异性。特别是针对更多种不同类型的话题，如自然灾害类话题、社会民生类话题、政

治事件类等。这些话题有的起源于微博，有的起源于新闻报道，这些特点也可能在话题的差异分

析中体现。 
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